СРД 
Обучение моделей нейронных сетей для классификации отзывов пользователей
Данная задача заключается в разработке и обучении модели машинного обучения, которая будет способна эффективно и точно классифицировать текстовые данные, представленные в виде отзывов пользователей. Цель состоит в автоматическом определении тональности (положительной, отрицательной или нейтральной) или категории отзывов, что имеет широкий спектр применения, например, в анализе клиентской удовлетворённости, мониторинге репутации бренда, а также в других областях обработки естественного языка (NLP). Датасет доступен по ссылке https://www.kaggle.com/code/atifaliak/sentiment-analysis-on-youtube-comments
Процесс решения задачи включает несколько ключевых этапов:
1. Сбор и подготовка данных: На первом этапе необходимо собрать набор данных, содержащий отзывы пользователей, и обеспечить их правильную разметку. 
2. Предобработка текста: На этом этапе производится очистка и нормализация текста. Это может включать удаление стоп-слов, токенизацию (разделение текста на отдельные слова или фразы), лемматизацию (приведение слов к начальной форме) и другие процедуры, направленные на улучшение качества данных для обучения модели.
3. Выбор модели нейронной сети: Выбор моделей машинного обучения и нейронных сетей.
4. Обучение модели: На этом этапе нейронная сеть обучается на подготовленных данных. Важно выбрать подходящие гиперпараметры модели, такие как размер батча, количество эпох, скорость обучения и другие, чтобы достичь оптимальных результатов. Обучение часто проводится с использованием алгоритмов оптимизации, таких как Adam или SGD (Stochastic Gradient Descent), для минимизации функции потерь.
5. Оценка модели: После обучения модели необходимо оценить её производительность с использованием тестового набора данных, который не использовался на этапе обучения. Для этого применяются метрики, такие как точность (accuracy), полнота (recall), F1-мера и другие, которые помогают оценить эффективность модели в классификации отзывов.
6. Тонкая настройка и улучшение модели: На основе результатов тестирования модели, возможно, потребуется провести её дообучение или применить методы регуляризации (например, Dropout) для повышения её обобщающей способности и предотвращения переобучения.
7. Применение модели на новых данных: После успешного обучения и тестирования, модель может быть внедрена в производственную среду для автоматической классификации отзывов пользователей в реальном времени.

